< databricks

Databricks XE& A K

Databricks 25
T—RIOZFTATIIY
V=%

BEBAAR~ADI«—FN\VIFEETD

O R NOIE]:D!

ZDHES (R (E. Databricks RETF—4TL =7 7071y aF LRBOBMEL L EREERL, 28
EEORREEECELLSRIET A EEBMELTVET ., ARF 1AV MNE, HEBABICE T Ho1
BE (BEUZOEENRBICRMESNZELY) (CHEFEHINETOT. BICEBEBI THEAT
257, BYMERBICATT S0, SR 2 BRENICSHTBESREGESD, AN—Savld,
2025 £ 11 A 30 HE A TAKRESNTWABR T/ N\—avIc L TLnVES,

IR & DErEA

Databricks BET—2L =75 TA7xy 37+ )LEAER (L. Databricks Data Intelligence Platform
FTCARBERALARILDT—EIVO=TFITY)a—2a v BE mElb. #iFT5-H0. ZBEDS
ERRAFIVERIILET , A#E (X, Delta Lake. Unity Catalog. Auto Loader. Lakeflow Spark
Declarative Pipelines. Databricks A Ea—k (H—/N\—LXEF&T) . Lakeflow 37 AF A T7—F
TOFvEVNS =BG T SN I+ — LBEESRICHE2EMMBEHBA TOET . COREEKTIE.
RETEBEENIEL ARMIRICENT ETL /81 TS5A4 0% 5RETL. Python & SQL #AWLVTEZ gV —
ADEHLET—RIENEL RX—TEE AIHAME. ANF VR N\T+—TURRBEILITHEFEIRRLT
SOTAREEATDEENEZFMLET, FBREF(EFSSIC, RN =5 J—y0—FDERE,. 77— 70—
DA —7AL—32 DevOps & CI/CD MiEA . £L T Databricks CLI, REST API, Asset Bundles &
W22V — L&D T TASICDWTEFHESNE T, COREHABRD EHEFZIZ(E. Databricks &% D&
Y= ILERWCEERT ATV TF )T AR YERTTELIENAFINET,

HERIZDOLNT
o MEH BEAXNRLLGLHZEERKMRE 59 M
il (R BFf: 120 &
B84 USD 200 R D AR TR ELESNSGE(E. BRASNLIBRENALEMESNFET)
ERAEAVIAVEERABRE IV TR 2—TOEERER
HERFEBE R API RX AV REED . WHVESRBREERLIRBEINFEL A,
AREH LEADIREGIHYVER A L BEEI—RDOZHEL. KRBAIRICEEH SN
T—RIVOZFIYITRARIIZEITS 1 EFRIDEFRERZEHHRELET,
o HRhHEAM: 2 &£E



BRE RERATRREZHBIAICE . 2ESLOBRENDETT . BRELZZTHICE. BRIT
N=2avDHBREZBRIIDENHYEY . BRERBROERICOVTIE, UTOIEAEKICHITF
FERIEIavETHERIZEN,

RRAMENA TV RERICIE, FEROFAIZE TR FERZINET H-ODRAARHND
FENEENDGEEAHYET . CNoDREEIFHBRT+—L L THANSN DI LT XTI
HETHELHYERA. T DAV TUYICHIET - DEMERINZEESNTLE
ERS

RN —=2Y

e ZEEMFER: Advanced Data Engineering With Databricks (Databricks Z;EAL-=E
BT—RIUC=FYLY)
o tJ)LTIR—RE! (Databricks Academy TZiERIAE):
o Databricks Streaming and Lakeflow Spark Declarative Pipelines (Databricks
Streaming & & U Lakeflow Spark Declarative Pipelines)
o Databricks Data Privacy (DatabricksDT—427 54 /33 —)
o Databricks Performance Optimization (DatabricksD/\J+—< > X &xiE1t)
o Automated Deployment with Databricks Asset Bundle (Databricks Asset
Bundle Z{#ALBE&7T70)
AERDEE

923> 1:Python &£ SQLZ AWV =T —2LERAI—F DMK

BFIZE (45 Python &V—ILDEH

EDa—ILKXORK. TTOADBEEE. CI/CD Ei#F T #E(ZF 5. Databricks Asset Bundles
(DABs) IZB&E{b SN =AY —5T UL Python 7O HMEEZRIAELUVERET S,

PyPl /84— O—AJL Wheel, YV—R7—HAAT 73 & | Databricks [ZHT5H—F/A\—F 84}
BIATZIDAVRN—ILEERFRBREEEL. STV a—T40 T %175,

Pandas/Python UDF Z L\ T —Y—E &% (UDF) #F% 3 5,

Lakeflow Spark Declarative Pipelines. SQL. Apache Spark & L \f= Databricks Platform £ T
D ETL NATSAV DEEET R

Lakeflow Spark Declarative Pipelines & Autoloader ZFALNT ., N\ FT—EE LV AN) =325
T—ARITOEEENSABERICRIG LT =AM TSA(VEBERLIUVEET D,
UI/API/CLI A L1=2adZHAWTETL 79— 0—F#ERELUVEBET S,
RTUTIARREA—ELBLIZIGEEDAN) =T T—TJ LD RER REHRHAT S,

APPLY CHANGES API Z{# FiL T. Lakeflow Spark Declarative Pipelines [Z#(14 CDC #f§ %1t
ERN

Spark #i&E{L A1) —32 %4 & Lakeflow Spark Declarative Pipelines &L, R —5T L%
ETL XA TSAVERBETLH-HDRELT7TO—FZHIET 5,

FE7O—EE F (f: if/else. for/feach R E) EFERT D/ XM T4 AV R—R U MEERT 5,
REBUKEFEERICELIZEBR. /—FIvI3RIRAITOEAEVER. VNS4 EHAILEVBEER



BLERERRY D,

e assertDataFrameEqual. assertSchemaEqual, DataFrame.transform, &7 AR IL—LT—
9. BLUVHABABTIN\vH—FHANT, O—FOEEMEFIBRIT SN T AN EHETANERH
%95,

o3y 2. T—AD YA H EETE:

o Ayt—UNARYTIRARN—VGRED EFRIGY—A M 5. Delta Lake, Parquet, ORC. AVRO,
JSON. CSV. XML, Text, Binary Z 8L EF I F LT AR XL EMICIY AL T —2EYRAH
NATSAVERFBLUVERET S,

o DeltaZRAWT. N\YFT—RERMN)—EVJT—ADMAEZNEBETELREEADT—H/(TS
AVEERT B,

v2av 3 TADER]R. ILODVT B
. &*)J’—“’f'ZE’Jﬁ Spark SQL 3—K & PySpark A—F#&RL. Vs o FOEH. & KHEGEDEELR
—AEWEBEALT, KREBLGT 2RSS LU T 5,
. Lakeflow Spark Declarative Pipelines. &71z&95v923T(2E+5 autoloader ZRAWLNT. F
ERT—2%REMI 570 REHHEKT 5,

toav 4 T—aRFLEIITL—3Y
e Databricks B4 (D2D) R\ /= Databricks T 7AA[E., £=&A—T &£ FTOka)L (D20)
EFRWEAEBTSYR I+ —LEDR T, Delta Sharing R EIZETT D HEETRT .
o HR—IRERDY—RAIRTLEKITHIZY, BULEH/\F 2 R%EHZ 1= Lakehouse Federation
AT 5.
e Delta Share ZFL\T. Lakehouse Mo EEDAVE 2a—TAV T TS5V I+ —LASATT—45%
*ET 5,

o3y 5 EZ YT ETS—h
o E-HYVY
o VRTLT—TNLEAVWT YY—RERAE XN EE. 7—V0—FOE=4)JICHE
THAERBEERERT Do
o Query Profiler Ul & Spark Ul ZFAWNTT—VB—F&E=4U2T 95,
o Databricks REST API/Databricks CLIZRW\TYadENRATSA0%E=R)05 T B,
o Lakeflow Spark Declarative Pipelines DA XU AT ERWT/INATSAUEE=RYLY
5
o 7o7—h
o SQLAlerts #FAVNTT—2REEE=2I2TT 5,
o Lakeflow Jobs Ul & Jobs API ZFAWLNT, Y3 TDRAT—RRAP/NTA—I U ADOMEIZET
LRBHMEHRTET Do

930 6: AR TH—T U RADFEIL
e Unity Catalog YR—URT—JIILOEAN . EALEDA—N—AYFERTFEIEZEDLIIC. £



LTHEBRHTI2ONEERET D,

o HiBgVectors®F RIS RR T E | Delta DB ILEMEERET D,

o KEBLET—REYMIXHTEITYDINITA—IVRAEZHIRT 1= Databricks NS & E
LM (T—2RFXVELT  I7ANTIN—=U TR E) #1BRT 5,

e Change Data Feed (CDF) #@RAL T, A= 5T7—TILOHBEDFHFIZHLRL. LATo%F
BET D,

o JINTOTFANERVWTYIVESHL. FEULT—2XFVELY | EFELGIEESDIEL.
T—R eI INIEEDRRLRYIERET S,

o av 7. T—AeXa) T4V TIAT O ADHER
o T—HAEXA)TAAN=ZXLDER,
o ACLZRAWTT—YAR—RATOzYr&REL. R/MEBDRBIOKR)S—DERAE
Lo [REIZBELLGEL S, R/MERDRBIZEKT S,
o fT4NA—LFIRRIVEZAVT. EREOBWT—TILT—3% 7420 HELUVTR

FU9 %
o nNulafe b=o b HIE, —RILGEDER LS IRBIEDFEERE T —2ICHE
%‘?—60

o AVTISATUADHER
o PIERHLTIRFUIEREAL. F—ATSAN\—EHETHILTIATURARED
INYTFEARARN) =S INATSAERET B,
o FARBERUL—~DEMERET ST R/ —DV)1—La EBRT S,

o3y 8:T—FANFUR
o I VA—TSARXT—RICETHHACAZIT -2 ER/MTEL. T—2DOREEEET DD,
e Unity Catalog D1ERMAET ILICE T HEBEERT,

tHay 9 TAvSETTOq
o TINVTENSTN a—T42Y
o Spark Ul, #524—0% Y RFLTF—T L HTYFTATFPAILERNT. IS5—DFSTIL
DA—TAVT IR ELGDHIBERERET %o
o IZ—#HNWL.DIaTDBEENTA—F—DA—N—FAFERANT. KBL-D3TEST
FIEET D,
o Lakeflow Spark Declarative Pipelines @A R k0% & Spark Ul ZFLNT. Lakeflow
Spark Declarative Pipelines & Spark NA TS A4 & T\ T 5%,
e Cl/ICDOTZOA
o Databricks Asset Bundles ZFL\T Databricks JY—REEEL LUV TIO/T 5,
o J—hrIwHéa—RDTTRA(ZH1=Y. Databricks Git Folders B\ T Git R—X®D
CI/CD 7—970—% BB LVEET S,

o3 10: FT—R2ETFIVYT
e Deltalake ZHWNNT., KIRBELT -2tV 2 BEBIE-HODRY—STILET—FETILERHS



FUEET D,

o JXYRYUSRALTERVWT. T—ELATILDRELEBHRIEL. VTVD/INTA—I U RERE
9%,

o /N—T4L3=4 K Z0rder [T B FYRISRA) T D EEHTET 5,

o NI —VO—FMAIFTDTAAVLIVETIVERGL. NEMNLGITEEFZERT D,

STV

NHDBBIE. BEN—DavOHENMEHELEZEDTT , ZOB M. REHARIZEEH A TLNS
E£EEZEERL. ZOBEICH YU T IV HBERBE T HILICHYET . ABRHAFICIE, HEBETHESH
HAREEDHLIEENEHINTWET . BERRICAT-REDERBA XL RBRAMFIZEHINT-
HEBROBEEZHRITHILTT,

IR 1
B4Z: Delta Lake M AR O% -Metastorei2 & ACID 2D ENMELIEET S,

Delta Lake T—T LM, DI T TSN FELT=,

CREATE TABLE prod.sales by stor
USING DELTA
LOCATION "/mnt/prod/sales by store"

FTDITYITBATIZANGH 1= EIZRDE UTDI—RMNEITSNELT=, ALTER TABLE
prod.sales by stor RENAME TO prod.sales by store 2 HBEDIATUREETLEER.ED
BRIAKELFEFITMN?

A BETEZTRTDIFAILEAZT—EMN, BE—D ACID FSUH 930D THIBREN . BERSN D,
B.7T—7ILADEEN Delta b5 Yo arnlIZiiiksnsd,

C.AHINEEINF=T—TILAIZ, HLUL\ Delta b5 HF o a0y BMEmEhn s,

D. Metastore D T—TJILSEBNEFHFIND,

PR 2
B Spark LR N—S2 7 OBAFEEML. RBEEHT SLA ISR LI A TS VI BB T
O—FEHET 5.

ABRBICT OSSN BELCRN) -5 03T T HOE—VBBIFICEENARELTVET ]
E.BEOERTHICE, FI/70\vFDOT—2(F 3 BRETREENTVEY . 1 BOE—VFRREFIC
BmAHE. BEIAUONYFOEITHRH



FHISTREIAY. 30 BEBABTELBYET. AN —IV T BSAHETE. 10 BO M H—RIRT
RSN TLET,

DT A TOEHE—FIRSE. LA—FE 10 BRETRES SBENBILRELSE . BHEHT:
THEGEATT A2

A.RJH—% once #Fav (&R EL. Databricks job% 8 BT EICHTNERTTHEIERT %, Chlc
KUY, IO ENFTRTOLI—FRNENYFTRIEBINZIEN RSN S,

B. A —FEifR%E 5 MIZEMET B, NyFEIYBEICMN) A—FBHILT. La—FD/\yyaTH KEL
NYFICEBDREINDRELELITHAREELH D,

C. NJA—FEfREZE 5 #IZEMET 5. NV FELYBERICMN) A —FBZET. TARLRKEDISEXxa1—
A= FIDN\YFORBBETIRINTET T HHICRD/N\vFDOUNBERIRTESLLSICTHS,

D. FIYIRAURTAL ORI EERBLLZVRY, MA—RRIEEBTELZL MED AN —LIREEFHF
FTBEH, I N—T42avDEEEOLTHIIEERKIET S,

8 3
B#Z: Delta Lake #FALNT., KIRBELT—2 VBB I H-ODART—ZTIWVHET—2ETILERHS
FUEET S,

A—H—I2&kBarTUVEREICET 5 AT —2% %9 Delta Lake T—T LA RORAF—IFHFE->TL
id-o

schema:

user id LONG, post text STRING, post id STRING, longitude FLOAT, latitude
FLOAT, post_time TIMESTAMP, date DATE

LERDRF—TIZE DL, Delta T—TILE/N—T12a= 0T T HDITHELIFFENTI M ?

A. post_id

B. post_time
C. date

D. user_id

fEI%E 4
B4%: Unity Catalog MERMAET LIS HEMELRT

user_ltv EWVSBRIDT—TILH, SESFLF—LDT—ET7FTUARMIE>THERASNIE 2 —FERT
BEBITEONTNET  T—IAR—RDA—HF—[FT IL—TIRmESNTEY. ChioDF L —T &
ACLEZRW T —a7VADEEICERAINET,

user_ltv 7—JILIE, RORF—IEHE->TVET,



email STRING, age INT, 1ltv INT

ROE1—FEBNEITSNET,

CREATE VIEW email_ltv AS

SELECT

CASE WHEN

is member ('marketing') THEN email
ELSE 'REDACTED'

END AS email,

1tv

FROM user 1ltv

R—7 T4V TI—T DAV N—TREVWTFIRAD ROV EETLET,

SELECT * FROM email ltv

CDIT)DFERIZESHYFET M ?

A. email 5l & Itv FID HHHREN S, email Fl] 1L, £1TIZXF 5| "REDACTED" &1,

B.3 DDFIARENBD ., FDIEM 15X "REDACTED" EWLVSEZHIT. nUl [EDHEESL,
C.email & Itv FID HHRENS, email FI T TR T null {EZE DT,

D. email 5 & Itv BIAY, user_ltv RDEEEEIZIRENS,

ffl%E 5
B RIRECEREFRRICELER., /— VI3 RVAITOB/AEIER. VNS ZHF LGV B BRE
EEAZERERT D,

ESRAVIR—FF—ALIE, T2 R—FRADT—2% 1 BREICEICEFHRTEHEEZROTVET, T—52D
WY, F#H. O—FET5SDNN1TSAD 1 BOETH-YDHRNIEEER X 10 9 TI,
BEOEALFHEEELEES. RUEVIRMTYH—ERLRILTHT)— A MDEHEHI=-THERILE
ncTymn-

ABRDAVEZIT4TISRE— LT OARBICTIBNSTSAU0EETTEHLIPITERTDa—ILT
Do

B.#LWLWadUoR— LT BMICTIBNSTSAVERTTEEOID03TERTPa—ILT %,

C. M)A —EfE%E 60 R ICHEL-BERAN)—IV I 03TERTDa—ILT %,

D.EEELI=TALIMIICH LT =20 EIET 5-UICRTENEDaTEEHT 5,

ffl%E 6
BiR: /—FIvVRRRE. ZHEE . ZL TR THEAFTRELZI—FOERICOVWTERT S,



X aATAF—LlF, BT —EFR—ZAADEHIZ Databricks M secretsED 1a—ILEERATEDIMNES
MNERELTVWET,

FTARTOD Python EHEXFITERLI-KETI—FET A=, H5(X/N\AT—FK% secretsE
Ta— )Py ITA—RFL BETITA7HBA—F—IZH L CEYGEREERLET . ZLT. O—F%RX
DEIEBLET DT ARTOERIIERLEFEA),

password = dbutils.secrets.get (scope="db creds", key="jdbc password")
print (password)

df = (spark

.read
.format ("jdbc")

.option ("url", connection)
.option ("dbtable", tablename)
.option ("user", username)

("

.option

)

'password", password)

CDA—RZEETTHE MARYETH?

A NEBT—TIL~DEHITHTIL. XF 5 'REDACTED" At s b,
B.AET—ITIADEREIRIIL. AT —FOXFIHENTL—TFATHAZI S,
C./—bITVINAVBSITATEANRYIRAMKREINS, ELLVIRT—FRNA DS (EERIEK
ML, /SRT—=FNTL—2FFARTHAESNS,

D. /—bITVDNAV AT TATHBEANRYIRANRREINS ELWWIRT—FBRA DS (T ES LK
L. Toa—KR&hf=/SXT—FH DBFS IR FEN 5,

fEIRE 7
BiE: KEBELGET—2EYMIRT DI DINT+—I U REHRT 51=8I1 Databricks HFRALN 5@k
B (T—R2AXYELY  I7ANTIN—V T RE)EBET S

HET—ARMYAHZRAITIX. 1TB @D JSON T—A2tvbE, 4—FYED/IN—rT7( )L YA X 512 MB T
Parquet [CEZEHTLEMNHYFE T, Delta Lake TlEAE< Parquet ZE AL TLVH7=8 . Auto-Optimize
(BE&E1L) ¥ Auto-Compaction (BEIT /801 3Y) EVNST=#FHRAFHDT7AIL Y A XA BHEEE (T
FRTEEEA,

TR M REZHELHET ST TO—FRENTTA?

A F—5ERYRAH, FO—EREETL. 2,048 /S—F 133> (ITB*1024*1024/512) [ZB/A—TF 11 3=
U LTh B, Parquet IZTEERAT,

B. spark.sql.adaptive.advisoryPartitionSizelnBytes & 512 MB [ZERTEL . T—4EWYA A, T O—%#
#E1TL. 2,048 /S—T412aVIZ coalesce T3

(1TB*1024*1024/512), Z M . Parquet IZEE1AL,



C. spark.sqlfiles.maxPartitionBytes & 512 MB IZEREL . T—2ZMYAH . TAO—EHMEERTLTH D,
Parquet [TEZFAL,

D. spark.sgl.shuffle.partitions # 2,048 /X\—TF 13> (1TB*1024*1024/512) IZEEEL. T—2F YA
H.FTA—EH|EETL, T—FEYV—FLTHRBIEL (CNICKYT AN BEMICH/ NA—T123=0J&
h3d). ZMD#% Parquet [CEZAL,

%8 8
H1E: Delta Lake DY O—2%@EAL., OvAQ—90—2 ¢ T4—7 00— NY—R/3—45yhT—T)LEE
DESIZHEBEERTINEES,

R=T T4 T F—LIX  EHT—TILADT—EZEXMAEHFLEVNEEZTVET LML BF—
LAMERATET4—ILRARFE—HLTELT . F KO DI—T T4V T ERADT4—ILRITE E 5
‘IFICEEESNTOEE A,

DUTNEEERLDD, COKRITHIET BV a—avFENTIMN?

A BEF—LRAIFIZRRBINZIT—ILROAHEBIRTIE1—2I—T T4 T—T IV LIZERT %,
BEAEITRET—IFOAHNZIE, EXBPADOHBRAICEDLETTAITREM TS,
B.IWELAX—IEHEDIDHLWLT—TILEERL. Delta Lake 0 DEEP CLONE #8eZ BT, — A DT—
TNV SNEEZRIETH5T—TILIZREAT 5,

C.CTAS RT—hAVREFERALTIY =T T4V I T—TIDOIRET—TILEERL. ZAB DI TEERLT
EEZGBEIED,

D.IREDAKBNATSAVICHTLI-T—TIVEZAHZEML. /=T T4 T T—T I EFBEIZEL
TELGIHLWEET—TILEEHT D,

fEl%E 9
B EHOKEFERREFE OTIIILFIRIDITEERT S,

# % Databricks JobA'. #hZFh Databricks notebooksT#H % 3 DDRRYITHEREINTWET , RY
AlFDERIIEKBELERE A, BRI B EARY C [THFITEITSN, ThENAHERAY A IZKHLTES
DKFEREF->TLET,

RTOA—)VEITOMRICERT AERRYBIIEREICETLELOD, 2R C HNERBLI-GE . EREL
TELHRKREIXENTIAN?

A.BRY A ERRY BICEAEM TN/ —r T VI TREBEINFE-TRTOADYIIIEEIZETLTLS,
AR C D—EHOBREIFEFBICETLTWSAEENENH D,

B. I RTDARIMNIEFEIZTE T LEWLBRY ., Lakehouse IZIFEEMNAIVIEINEL, BRY C AAKBELTI-1=
H. ITRTOIAIYMBEFMIZO—IL\YIENS,

C.ARY A LARY BIZEEM TN/ — T VI TRESNZTRTOOADYIIFXEEICETLTWS,
AR CTHODNEERIX. FRIDKRKICEYD—)L/\vIEND,



D. I RTDARVIMMKERER I ST7ELTEEINS:=H. TRTOERINEEICTETIHET.
Lakehouse IZIZFEEAIZ VIR,



T

fRE
& 1: D
& 2: B
& 3: C
flRd 4: A
B8 5: B
fEIRE 6: A
=8 7: C
fElRE 8: A
fElzE 9: A



	Databricks 試験ガイド 
	Databricks 認定 ​データエンジニアプロフェッショナル 
	この試験ガイドの目的 
	この試験ガイドは、Databricks 認定データエンジニアプロフェッショナル試験の概要と出題範囲を示し、受験準備の状況を把握できるよう支援することを目的としています。本ドキュメントは、試験内容に変更があった場合（およびその変更が試験に反映される時期）に随時更新されますので、常に準備を整えておくことができます。 最新版を確実に入手するため、受験の 2 週間前に必ず再度ご確認ください。本バージョンは、2025 年 11 月 30 日時点で公開されている現行バージョンに対応しています。 
	対象者の説明 
	Databricks 認定データエンジニアリングプロフェッショナル試験は、Databricks Data Intelligence Platform 上で本番運用レベルのデータエンジニアリングソリューションを構築、最適化、維持するための、受験者の高度なスキルを検証します。合格者は、Delta Lake、Unity Catalog、Auto Loader、Lakeflow Spark Declarative Pipelines、Databricks コンピュート（サーバーレスを含む）、Lakeflow ジョブ、メダリオンアーキテクチャといった中核的なプラットフォーム機能全般にわたる専門知識を備えています。この認定資格では、安全で信頼性が高く、コスト効率に優れた ETL パイプラインを設計し、Python と SQL を用いて多様なソースの複雑なデータを処理し、スキーマ管理、可観測性、ガバナンス、パフォーマンス最適化におけるベストプラクティスを適用する能力を評価します。受験者はさらに、
	試験について 
	●​問題数: 採点対象となる多肢選択式問題 59 問  
	●​制限時間: 120 分  
	●​受験料: USD 200（現地の法律で必要とされる場合は、適用される税金が別途加算されます）  
	●​実施方法: オンライン監督試験およびテストセンターでの監督試験  
	●​試験補助資料: API ドキュメントを含め、いかなる試験補助資料も提供されません。  
	●​前提条件: 必須の前提条件はありません。ただし、関連コースの受講と、本試験ガイドに記載されたデータエンジニアリングタスクにおける 1 年間の実務経験を強く推奨します。  
	●​有効期間: 2 年間  
	●​再認定: 認定ステータスを維持するには、2 年ごとの再認定が必要です。再認定を受けるには、現行バージョンの試験を受験する必要があります。再認定試験の準備については、以下の「試験に向けた準備」セクションをご確認ください。 
	●​採点対象外コンテンツ: 試験には、将来の利用に向けた統計情報を収集するための採点対象外の問題が含まれる場合があります。これらの問題は試験フォーム上で識別されることはなく、スコアに影響することもありません。また、これらのコンテンツに対応するための追加時間が考慮されています。  
	推奨トレーニング 
	試験の概要 
	 
	サンプル問題 


